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1. WAS SIND PACKAGES IN R UND WIE
INSTALLIERE ICH SIE?
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Was sind Packages in R?

Packages sind Sammlungen von themenspezifischen Funktionen.

= Die vorinstallierte Version von R (= Base R) besitzt vorinstallierte
Grundfunktionen

- einige Grundfunktionen kennen Sie bereits, z.B.: print (), ¢ () und cbind/()

= Packages erweitern die in Base R vorhandenen Grundfunktionen, d.h. sie
machen R individualisierbar

- eine solche Funktion haben Sie auch kennengelernt: as tibble () stammt

vom tidyverse-Package — deswegen haben wir diese Funktion letzte Woche
auch noch nicht aktiv genutzt, sondern nur Uber sie gesprochen
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Was sind Packages in R?

Wo findet man R-Packages?
= Packages sind auf CRAN (Comprehensive R Archive Network) verfligbar

= CRAN ist das Hauptrepository* fur R-Packages

- z.B. werden hier auch die Installationsdateien fur tidyverse zur

Verfligung gestellt — ein Package, das wir in dieser Sitzung benutzen werden

*Speicherort (oft online), wo Daten, Code oder Software fur Dritte zum Download bereitgestellt werden
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Woher kommen die R-Packages auf CRAN?

Forscher*innen und Entwickler*innen kdnnen zur Verbesserung von R
beitragen, indem sie eigene R-Packages erstellen und auf CRAN fur
andere zuganglich machen. So ist auch tidycomm entstanden — unser

hauseigenes Package fur die Studierenden des IfKWSs!
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Wie kann ich den Umgang mit neuen Packages erlernen?

= Am leichtesten geht das Uber die Referenzhandblcher auf CRAN: FUr jedes

Package gibt es ein Referenzhandbuch, das dessen Funktionen auflistet und
erklart

= Meist enthalten sie sog. Vignetten — detaillierte Anleitungen mit konkreten
Anwendungsbeispielen zur Verwendung der Funktionen eines Packages

Wie findet man diese Referenzhandblcher?

Der einfachste Weg ist die Verwendung einer Suchmaschine mit dem Suchbefehl,
z.B. ,CRAN tidycomm®, um direkt zum entsprechenden Package auf CRAN zu
gelangen
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Beispiel: CRAN-Seite fur das ,tidycomm® Package

Abbildung 1. Eingabe in der Suchmaschine

CRAN tidycomm X

Images Videos Example News Github Books Finance

About 459 results (0,27 seconds)

The Comprehensive R Archive Network
https.//cran.r-project.org » package=tidycomm
Package tidycomm

22 Feb 2024 — Provides convenience functions for common data modification and analysis
tasks in communication research. This includes functions for univariate ...

1. Alilgemeine Informationen tber Sinn, Zweck
und Anwendungsfalle des Packages.

2. Link zum Referenzhandbuch, das die durch das
Package zu Base R hinzugefligten Funktionen
auflistet und erlautert.

Abbildung 2. CRAN-Seite des ,,tidycomm®“-Package

tidycomm: Data Modification and Analysis for Communication Research

Provides convenience functions for common data modification and analysis tasks in communication research. This includes
functions for univariate and bivariate data analysis, index generation and reliability computation, and intercoder reliability
tests. All functions follow the style and syntax of the tidvverse, and are construed to perform their computations on multiple
variables at once. Functions for umivanate and bivanate data analysis comprise summarv statistics for continuous and
categorical variables, as well as several tests of bivariate association including effect sizes. Functions for data modification
comprise index generation and automated reliability analysis of index variables. Functions for intercoder reliability comprise
tests of several intercoder reliability estimates, including simple and mean pairwise percent agreement, Krippendorff's Alpha
(Krippendorff 2004, ISBN: 9780761915454 ':?:'l and various Kappa coefficients (Brennan & Prediger 1981
<doi:10.1177/001316448104100307 (3)=: Cohen 1960 =doi:10.1177/001316446002000104 @=; Fleiss 1971
<doi:10.1037/h0031619 (=),

Verston: 041

Depends: R{E=210)

Imports: car, dplyr, fastDummies, forcats, GGally, ggplot?. glue, ln beta, lubnidate, magritty, MASS MBESS,
musty, pillar, purrr, rlang, stringr, tibble, tidyr, tidyselect

Suggests: covr, knitr, rmarkdovwn, testthat (= 2.1.0)

Published: 2024-02-22

Author: Julian Unkel [aut, cre]. Mario Haim [aut], Lara Kobilke [aut]

Maintainer: Julian Unkel <julian unkel at gmail.com™>

BugReports: https://github.com/joon-e/tidycomm/issues

License: GPL-3

URL: https://joon-e.github.io/tidycomm

NeedsCompilation: no

Materials: README NEWS

CRAN checks: tidycomm results

\ Documentation:

3. Die Vignetten enthalten konkrete Beispiele, in
denen die Funktionen an zugéanglichen Datensatzen
vorgefuhrt werden. Die schnellste Anlaufstelle, um
ein neues Package zu erlernen!

Reference manual: ricl;-'comm.gdf
Vignettes: Univanate analysis
Bivariate analysis
Indices and reliability estimate
Intercoder reliabality tests
Scales
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Wie installiere ich ein Package in R?

Das geht ganz einfach in RStudio. Die Funktion dazu heil3t install .packages ().

Schreiben Sie die Funktion mitsamt Namen des Packages (i.d.R. in die Console) und
dricken Sie dann Eingabe / Run, um den Befehl auszufthren.

Console  Terminal Markers Background Jobs -]

R R432 -~/

s

R is a collaborative project with many contributors.
Type 'contributors()' for more information and
'citation()"' on how to cite R or R packages in publications.

Type 'demo()' for some demos, 'help()' for on-Tine help, or
'help.start()' for an HTML browser interface to help.
Type 'q()' to quit R.

[Workspace loaded from ~/.RData]

> install.packages("tidycomm")

Beachten Sie: Der Name des CRAN-Packages muss in Anfiihrungszeichen geschrieben
werden bei der ersten Installation via install.packages ()!
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mul:

Das Ergebnis der Package-Installation...

...sollte in etwa so aussehen (abhangig vom Betriebssystem Windows vs. MAC):

> install. packages ("tidycomm")

Installiere Paket nach ‘C:/Users/Larak/appData/Local/R/win-1ibrary/4.3°

(da “1ib" nicht spezifiziert)

trying URL 'https://cran.rstudio.com/bin/windows/contrib/4.3/tidycomm_0.4.1.z1ip'

Content type 'application/zip' length 549942 bytes (537 KB)
downloaded 537 KB

Paket ‘tidycomm’ erfolgreich ausgepackt und MD5 Summen abgeglichen

Die heruntergeladenen Binarpakete sind in
C:\Users'\Larak\AppData‘\Local\Temp\Rtmps202RwW\downloaded_packages

Hurra! Unsere installierte R-Version hat gerade neue Funktionen gelernt und
Ist damit vielseitiger geworden!
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Packages aktivieren: Der Standard

Auch wenn Sie ein Package bereits mittels install.packages ()

Installiert haben, missen Sie mit jedem Neustart (!) von R / RStudio
dennoch die Packages erneut aktivieren, um dessen Funktionen nutzen zu
konnen. Zur Aktivierung eines bereits installierten Packages benutzen Sie die

Funktion 1ibrary (), die Sie i.d.R. am Beginn Ihres R-Skripts platzieren.
Das neu installierte tidycomm-Package aktivieren Sie beispielsweise so:

Tibrary(tidycomm

Beachten Sie: Keine Anflhrungszeichen bei der Aktivierung eines R-Packages in der
aktuellen R-Sitzung mittels 1ibrary ()!

: : : L : 11
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Packages aktivieren: Eine Alternative

Manchmal wollen Sie vielleicht nicht das ganze Package aktivieren, besonders
wenn Sie nur eine Funktion daraus benotigen oder Konflikte mit Funktionen aus
anderen Packages vermeiden mochten. In diesem Fall konnen Sie die Funktion
direkt mit dem Paketnamen und dem Operator : : aufrufen:

tidycomm: :describe ()

Das bedeutet:
= fidycomm: Das ist der Name des Packages.

= .. : Dieser Operator wird verwendet, um anzugeben, dass Sie eine Funktion aus
einem spezifischen Package verwenden mochten.

= describe(): Das ist die Funktion, die Sie aus dem Package ausfiihren mdchten.

- Importiert also nur die Funktion describe () aus dem Package tidycomm fur
die aktuelle Operation, ohne das gesamte Package zu aktivieren

: . : L : 12
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2. UBUNG 1
PACKAGES VON CRAN INSTALLIEREN UND AKTIVIEREN
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Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

Frage 1. Sie mochten das Package "ggplot2" installieren, um Grafiken
INn R herstellen zu konnen. Welcher Befehl ware der richtige?

A) install.packages (ggplot2)
B) install.packages ("ggplot2")
C) library ("ggplot2")

D) library (ggplot?2)

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R 14



Losung fur Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

B) install.packages ("ggplot2")

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R 15



Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

Frage 2: Was passiert, wenn Sie library (ggplot2) ausfuhren,
nachdem Sie das Paket mit install.packages ("ggplot2")
installiert haben?

A) Das Paket wird erneut installiert.
B) Das Paket wird geladen und ist bereit zur Verwendung.
C) Es wird eine Fehlermeldung angezeigt, da der Befehl falsch ist.

D) Nichts passiert.
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Losung fur Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

B) Das Paket wird geladen und ist bereit zur Verwendung.
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Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

Frage 3: Was schatzen Sie, bedeutet die Fehlermeldung
,Error in library(ggplot2) : there is no package called ‘ggplot2’?

A) Sie haben das Paket bereits installiert.
B) Sie haben den Paketnamen falsch geschrieben.
C) Das Paket ist nicht installiert und muss zuerst installiert werden.

D) Sie mussen R neu starten, bevor Sie das Paket verwenden
kdnnen.
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Losung fur Ubung 1: Packages installieren und aktivieren

C) Das Paket ist nicht installiert und muss zuerst installiert werden.

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R 19



ol

Wichtige Take-Aways

= Packages installieren (nur ein einziges Mal): install.packages ("")
» |nstalliertes Package aktivieren: 1ibrary ()
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3. WARUM TIDYVERSE STATT BASE R?
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Daten laden: Aufgabe 1a) aus Sitzung 1

Erzeugen Sie zunachst noch einmal den data aufgla Datensatz aus
der letzten Sitzung, mit dem wir nun weiterarbeiten wollen:

1 # Daten von Sitzung 1, Aufgabe 1la) Taden:

2 gruppe <- c("Experimentalgruppe"”, "Kontrollgruppe", "Kontrollgruppe", "Experimentalgruppe",
3 "Experimentalgruppe”, "Kontrollgruppe', "Kontrollgruppe', "Experimentalgruppe",
4 "Experimentalgruppe”, "Kontrollgruppe", "Kontrollgruppe", "Experimentalgruppe"
5 alter <- c(55, 21, 34, 64, 19, 47, 87, 25, 18, 63, 29, 45

6 geschlecht <- c("maennlich", "maennlich”, "maennlich", "weiblich", "weiblich", "weiblich",
7 "maennlich”, "maennlich", "maennlich"”, "weiblich", "weiblich", "weibTlich"

8 mng_scholz <- c(1, 3, 4, 3, 5, 2, 1, 3, 4, 3, 5, 2

9 mng_soeder <- c(2, 1, 5, 4, 4, 2, 2, 1, 5, 4, 4, 2
10
11 data <- cbind(gruppe, alter, geschlecht, mng_scholz, mng_soeder
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_
Daten laden: Aufgabe 1a) aus Sitzung 1

Fur die nachfolgenden Datentransformationen mussen wir das tidyverse-
Package laden und die data aufgla-Daten als Tibble formatieren

14 Tibrary(tidyverse
15 data <- as_tibble(data
16 printidata

_ Ausgabe in der Console:
# A tibble: 12 x 5

gruppe alter geschlecht mng_scholz mng_soeder
<chr> <chr> <chr> <chr> <chr>
Experimentalgruppe 565 maennlich 1 2
Kontrollgruppe 21 maennlich 3 1
Kontrollgruppe 34 maennlich 4 5
Experimentalgruppe 64 weib1ich 3 4
Experimentalgruppe 19 weibl1ich 5 4
Kontrollgruppe 47 weibl1ich 2 2
Kontrollgruppe 87 maennlich 1 2
Experimentalgruppe 25 maennlich 3 1
Experimentalgruppe 18 maennlich 4 5
Kontrollgruppe 63 weib1ich 3 4
Kontrollgruppe 29 weib1ich 5 4
Experimentalgruppe 45 weibl1ich 2 2 23



Vergleich der Syntax

Base R
print (data)
gruppe alter geschlecht mng_scholz
Experimentalgruppe 55 maennlich 1
Kontrollgruppe 21 maennlich 3
Kontrollgruppe 34 maennlich 4
Experimentalgruppe 64 weiblich 3
data[dataSgeschlecht == "maennlich", 2]
alter
55
21
34
87

Beide Codebeispiele machen exakt dasselbe:

Daten werden zunachst begutachtet mittels print ().

Die Variable ,alter” wird ausgewahlt (Spalte 2).
Falle werden angezeigt, die mannlich sind (6).
Welche Unterschiede fallen Ihnen auf?

Tidyverse
library(tidyverse)
data %>%
print ()
gruppe alter geschlecht mng_scholz
Experimentalgruppe 55 maennlich 1
Kontrollgruppe 21 maennlich 3
Kontrollgruppe 34 maennlich 4
Experimentalgruppe 64 weiblich 3
data %>%
select (alter) 5%>%
filter(geschlecht == "maennlich")
alter
55
21
34
87




o=

Tidyverse-Philosophie

= Ein koharenter Satz von Funktionen mit intuitiver Syntax fur

Datenmanipulation und -analyse, der die Datenmanipulation, -visualisierung
und -modellierung erleichtert.

= Schritt-fur-Schritt-Vorgehen beim Schreiben des Codes, was die Lesbarkeit
(von oben nach unten) und Wartbarkeit des Codes verbessert.

= Ziel ist es, die Datenanalyse zuganglicher, verstandlicher und angenehmer
ZuU gestalten.

Das Tidyverse ist ein ,Universum” an Packages, die alle der
gleichen ,tidy" Logik folgen. In seiner Summe ist das Tidyverse
machtig und verstandlich, weshalb auch wir diesem Ansatz folgen.

tidyverse
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4. PACKAGES IM TIDYVERSE
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Packages im Tidyverse

Detaillierte Erklarungen, mehr
Infos und... CHEATSHEETS ©:
https://www.tidyverse.orq/

27
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Packages im Tidyverse

<

stringr

dplyr: Datenmanipulation

= Bietet eine Sammlung von
Funktionen zur Bearbeitung von
Datenrahmen: filtern, sortieren,
zusammenfassen und mehr.

=  Optimiert fur Geschwindigkeit und
Lesbarkeit.

-> Wichtig far uns. Einige zentrale
und machtige Funktionen daraus
sehen wir uns gleich genauer an.
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Packages im Tidyverse
ggplot2: Datenvisualisierung

= Erzeugt eine Vielzahl verschiedener,
auch komplexer statistischer
Grafiken.

= Zerlegt® Grafiken in unterschiedliche
Bestandteile, um eine Vielzahl von
Visualisierungsarten zu ermoglichen.

e

e = x

’ "
- \4,,4- =
.
>

e

-

stringr
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Packages im Tidyverse

tibble: Weiterentwicklung des
Datenformats ,Dataframe” aus
Base R

, = Tibbles sind eine neuere,

EE/ benutzerfreundlichere Form des
Data Frames.

»= Im Vergleich zum Dataframe ist der

N Hauptvorteil eines Tibbles, dass er

% Ubersichtlicher ausgegeben wird.

stringr
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Packages im Tidyverse

forcats: Faktorenhandhabung

= Bietet Funktionen zur Arbeit mit
nominalen und ordinalen Variablen
(sog. ,Faktoren®in R).

= Ermdglicht einfache Umordnung,
Umbenennung und
Zusammenfassung von
Faktorstufen.

$

stringr
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Packages im Tidyverse

readr: Datenimport

» Ermadglicht schnellen und einfachen
Import von tabellarischen Daten aus
Textdateien (CSV, TSV).

Ty -
N . e ) e —rxy
) vl \',‘ b 3 DOERt K ey
N o~ ? |

N ’,?\"f‘ >

‘\
e
e

stringr
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Packages im Tidyverse

mul:

stringr: Manipulation von
Zeichenketten (,Strings®)

Vereinfacht die Arbeit mit
Zeichenketten / Character-Variablen
(,Strings®), einschliefllich der

Manipulation und Bereinigung von
Textdaten.

33
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Packages im Tidyverse

tidyr: Datentransformation

= Hilft dabei, Daten zu ,tidy data“, dem
bevorzugten Datenformat im
Tidyverse, das die Datenanalyse
erleichtert, zu transformieren.

= Funktionen zum Umformen, Trennen
und Verbinden von Datenspalten.
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Packages im Tidyverse

purrr: Funktionale

Programmierung

Bietet Werkzeuge, um Funktionen
effizient auf Listen und Vektoren
anzuwenden.

Ermoglicht es, komplexe
Operationen mit weniger Code und
mehr Klarheit auszufihren.
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5. DER PIPE-OPERATOR %>%
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Der Pipe-Operator

Entweder tippen oder Shortcut verwenden.
Shortcut in R:  Ctrl (Windows) / Cmd (Mac) + Shift + M

Vereinfacht gelesen als: ,,Und mach damit das Folgende...”

Nimm mein R-Objekt ,data“ und

Vortelle: mach damit das Folgende:

= Lesbarkeit: durch weniger | | Beispiel: / Wlélhlf: die Spalte Ergebnis:
Verschachtelung und klare Schrittfolge in = j4t5 04>04 »iter L # A tibble:

: alter

der Datenverarbeitung verbessert. select(alter) %>% — <ehr>

= Wartbarkeit: einfache Anpassung filter(geschlecht == "maennlich") 21
einzelner Schritte ohne groR3e §‘;
Strukturanderungen.

o _ _ uUnd filtere (d.h. behalte) alle Falle, bei denen
= Effizienz: in Entwicklung und Analyse. die Befragten in der Spalte ,Geschlecht"
,maennlich” angegeben haben.
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Wichtige Take-Aways

= Tidyverse: Meta-Package mit intuitiver R-Syntax + Schritt-far-Schritt-
Vorgehen beim Schreiben des Codes, was die Lesbarkeit (von oben nach
unten) und Wartbarkeit des Codes verbessert

= Pipe-Operator (,Und mach damit das Folgende...”): Verkettet Funktionen im
Tidyverse. Shortcut: Ctrl (Windows) / Cmd (Mac) + Shift + M
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6. DAS KANN DAS DPLYR-PACKAGE:
FUNKTIONEN FUR DIE DATENMODIFIKATION
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Wichtige Tidyverse-Funktionen zur Datenmodifikation

Im Tidyverse, speziell im Package dplyr, sind Funktionen enthalten, die (in der
Kombination miteinander) sehr machtig bei der Datenmodifikation sind:

= select (): Damit kbnnen aus einem bestehenden Datensatz bestimmte

Variablen (Spalten) ausgewahlt werden, um so die Breite des Datensatzes auf
die interessierenden Variablen zu reduzieren.

= filter (): Damit kbnnen aus einem bestehenden Datensatz bestimmte
Falle (Zeilen) basierend auf einer Filterbedingung herausgefiltert werden.

= mutate (): Damit kdnnen Variablen hinzugefugt oder verandert werden,
beispielsweise basierend auf einer mathematischen Umformungsbedingung.

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R 40
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BESTIMMTE VARIABLEN AUSWAHLEN:
SELECT ()

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R




Bestimme Variablen auswahlen mit select ()

Struktur:
data %>%

select (variablel, wvariable?2, ..)

Beispiel: Aus dem Datensatz data_aufgla der letzten Sitzung werden zwei
Variablen ausgewahlt, die die Soziodemografie beschreiben (alter, geschlecht).

18 # select()
19 data %>%
20 selectialter, geschlecht

42
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select () (Fortsetzung Beispiel)

Ausgabe in der Console: # A tibble: 12 x 2
alter geschlecht
<chr> <chr>

55 maennlich
21 maennlich
34 maennlich

64 weibTich
19 weibTich
47 weibTich

87 maennlich
25 maennlich
18 maennlich

63 weibTich
29 weibTich
45 weibTich

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R
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select (): Erweiterte Selektion mithilfe von Helper Functions

Im Tidyverse sind einige Helper Functions implementiert, die die Auswabhl
spezifischer — beispielsweise ahnlicher — Variablen erleichtern.

Die wichtigsten davon sind:

= starts with ("String")
- Auswahl von Spalten, die mit einem bestimmten String (= Zeichenkette) beginnen

= ends with ("String")
- Auswahl von Spalten, die mit einem bestimmten String (= Zeichenkette) enden

= contains ("String")
- Auswahl von Spalten, die einen bestimmten String (= Zeichenkette) enthalten
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select () mit Helper Function — Beispiel

In unserem Datensatz data_aufgla sollen alle Variablen ausgewahlt werden, in
denen es um die Meinung zu Politikern geht. Man erkennt sie daran, dass diese mit
,mng” starten.

Ausgabe in der Console:

22 # select() mit Helper > data %>%

23 data %% - select(starts_with("mng"))

24 select(starts_with("mng" ’ '&mﬁéb:lﬁéézmﬁgzsoeder

<chr> <chr>

MW bk wikEROEWDE WRE
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BESTIMMTE FALLE AUS DEM DATENSATZ
HERAUSFILTERN:

FILTER ()
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Struktur:
data %>%

filter(Filtervariable *Filterbedingung¥*)

Um die Filterbedingung zu setzen, bendtigt man Operatoren. Die gangigsten sind:

= >: Groler als = %In%: Enthalten in

= <:Kleiner als —> gefolgt von einem Vektor oder einer Liste mit moglichen

= ==: Gleich Werten

= I=: Ungleich = &:Und

= >=: GrolRer gleich —> verkntpft zwei Bedingungen. Beide mussen zutreffen.

= <=: Kleiner gleich = | Oder
- verknUpft zwei Bedingungen. Mindestens eine davon muss
zutreffen.
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filter () (Beispiell)

Aus dem Datensatz data aufgla sollen nur Zeilen mit Daten Uber Befragten, die sich in der
Experimentalgruppe befinden, herausgefiltert werden.

27 data %%

28 filter (gruppe == "Experimentalgruppe”
Ausgabe in der Console: > data %>% _

+ filter (gruppe == "Experimentalgruppe™)

# A tibble: 6 x 5
gruppe alter geschlecht mng_scholz mng_soeder
Experimentalgruppe 55 maennlich 1 2
Experimentalgruppe 64 weiblich 3 4
Experimentalgruppe 19 weiblich 5 4
Experimentalgruppe 25 maennlich 3 1
Experimentalgruppe 18 maennlich 4 5
Experimentalgruppe 45 weiblich 2 2

Frage: Wie viele Befragte befinden sich in der Experimentalgruppe? Und woran kdnnen wir das erkennen?
(Also: Wie viele Falle sind im gefilterten Datensatz?)
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filter () (Beispiel 2)

Aus data_aufgla sollen nur Zeilen mit Daten Uber Befragte angezeigt werden, deren
Meinung zu Scholz ,sehr schlecht” (1), ,teils teils” (3) oder , sehr gut® (9) ist.

Moglichkeit 1:

31 data %%
32 filter(mng_scholz == 1 | mng_scholz == | mng_scholz ==

Moglichkeit 2:

34 data %%
35 filter (mng_scholz %in% c(1, 3, 5

Maoglichkeit 3:

37 data %%
38 filter (mng_scholz != 2 & mng_scholz !'= 4
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filter () (Beispiel 2 - Fortsetzung)

Ausgabe in der Console (in allen Fallen):
# A tibble: 8 x 5

gruppe alter geschlecht mng_scholz mng_soeder
<chr> <chr> <chr> <chr> <chr>
Experimentalgruppe 55 maennlich 1 2
Kontrollgruppe 21 maennlich 3 1
Experimentalgruppe 64 weibTich 3 4
Experimentalgruppe 19 weibTich 5 4
Kontrollgruppe 87 maennlich 1 2
Experimentalgruppe 25 maennlich 3 1
Kontrollgruppe 63 weib1ich 3 4
Kontrollgruppe 29 weibT1ich 5 4
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UBUNG 2: DATENSATZ FILTERN
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Ubung 2: Datensatz filtern

Filtern Sie den Datensatz so, dass nur Zeilen mit Befragten ubrig bleiben, die
eine positive Meinung zu Soder haben und welblich sind.

Wie viele Falle umfasst der gefilterte Datensatz?
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Losung fur Ubung 2: Datensatz filtern

41 data %%
42 filter imng_soeder >= 4 & geschlecht == "weiblich"

Ausgabe in der Console:
# A tibble: 4 x 5

gruppe alter geschlecht mng_scholz mng_soeder
<chr> <chr> <chr> <chr> <chr>
Experimentalgruppe 64 weib1ich 3 4
Experimentalgruppe 19 weib1ich 5 4
Kontrollgruppe 63 weib1ich 3 4
Kontrollgruppe 29 weib1ich 5 4

- Vier der Falle sind weiblich und haben eine positive Meinung zu Soéder.
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VARIABLEN ERSTELLEN ODER VERANDERN:
MUTATE ()
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Variablen erstellen oder verandern mit mutate()

Struktur:
data <- data %>%

mutate (neuer Variablenname = *neuer, konstanter Wert*)

Oder auch:
data <- data %>%

mutate (neuer Variablenname = *Transformation bestehender Variable¥*)

Mit mutate () kOnnen
1) neue Variablen hinzugefiigt werden.

2) bestehende Variablen verandert werden, indem sie ,uberschrieben’ werden.
(nicht zu empfehlen)

Achtung: Wenn Sie die neu angelegte Variable in weiteren Rechnungen benutzen mdchten
(meist der Fall') mUssen Sie den veranderten Datensatz mit der neuen Variable wieder zuruck in
dasselbe oder ein anderes R-Objekt schreiben (mittels ,<-“).

55
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mutate () (Beispiel)

In data_aufgla gibt es zwei Variablen zur Environment | History | Connections
Meinung zu Politikern: @ 5 | 2 import - 160 M <
= mng_scholz R ~ "} Global Environment ~

= mng_soeder Data

Beide sollen nun in einer neuen Variable

. S ind $ gruppe : chr [1:12]
mng_sum zu einem Summenindex $ alter . chr [1:12]
aufaddiert werden. Im Environment-Fenster ¢ geschlecht: chr [1:12]

sehen wir allerdings, dass die darin
enthaltenen Zahlen als Zeichenketten /
String bzw. Text vorliegen, angezeigt durch
.chr, was fur ,character” steht.

$ mng_scholz: chrj[1:12]
$ mng_soeder: chrj[1:12]

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R

Tutorial

List =

@ data_aufg.. 12 obs. of 5 variables
"EXperimen...
"EE" Y217 L.
"maennTich..
A A
2t "Lt YEL
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mutate () (Beispiel - Fortsetzung)

Da wir als Text vorliegende Zahlen nicht in einem Summenindex verrechnen kdnnen,
mussen wir zunachst zwei neue Variablen

= mng_scholz_num

= mng_soeder num  anlegen, die tatsachlich numerische Werte enthalten.

Zur Erzeugung dieser beiden Variablen kbnnen wir mutate () mit as.numeric () verwenden:
45 data <- data %%

46 mutate (mng_scholz_num = as.numeric(mng_scholz),

47 mng_soeder_num = as.numericimng_soeder

48

Im Environment- Fenster erscheinen pata _

@ data 12 obs. of

nun die beiden numerischen Variablen: $ gruppe : chr [1:12] "E.
$ alter : chr [1:12] "5..
$ geschlecht : chr [1:12] "m..
$ mng_scholz : chr [1:12] "1..
$ mng_soeder : chr [1:12] "2..

Datenanalyse - Sitzung 02: Einflihrung in das Datenmanagement $ mng_scholz_num: numff1:12] 1 ..
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LUD!

MAX NS.
LMU Jisice™

MON

mutate () (Beispiel - Fortsetzung)

Nun kdnnen wir den Summenindex mit den beiden neuen Variablen mittels mutate ()

berechnen. Um zu prifen, ob die Berechnung des Summenindex geklappt hat, lassen wir uns
zusatzlich mithilfe der select () -Funktion nur die (jetzt finf) Meinungs-Variablen ausgeben.

50 data %=%

51 mutate (mng_sum = (mng_scholz_num + mng_soeder_num)  %>%
52 selecti(starts_with("mng"
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mutate () (Beispiel - Fortsetzung)

Ausgabe in der Console:

> data %%
+ mutate(mng_sum = (mng_scholz_num + mng_soeder_num)) %>%
- select(starts_with("'mng"))
# A tibble: 12 x 5

mng_scholz mng_soeder mng_scholz_num mng_soeder_numfmng_sum

<chr> <chr> <db 1> <dbl> <db 1>
1 2 1 2 3
3 1 3 1 <
4 5 4 5 9
3 4 3 4 7
5 4 5 4 9
2 2 2 2 2
1 2 1 2 3
3 1 3 1 <
4 5 4 5 9
3 4 3 4 7
5 4 5 4 9
2 2 2 2 Z
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UBUNG 3: NEUE VARIABLE ERSTELLEN

Datenanalyse - Sitzung 02: Einfihrung in das Datenmanagement mit tidyverse in R




~

Ubung 3: Neue Variable erstellen

Ihre Aufgabe lautet nun, die Meinungen Uber die Politiker S6der und Scholz relativ zu einem
(fiktiven!) Durchschnittswert von 3,46 flr deutsche Politiker zu berechnen. Fligen Sie zwel
neue Variablen in den Datensatz aufgla_ data ein:

= mng_soeder_diff: enthalt die Differenz zwischen der Meinung tUber Soder
(mng_soeder num) und dem Durchschnittswert (3,46)

= mng_scholz_diff: enthalt die Differenz zwischen der Meinung Uber Scholz
(mng_scholz_num) und dem Durchschnittswert (3,46)

Flgen Sie diese neuen Variablen dem Datensatz hinzu und lassen Sie sich dann mittels
select () anzeigen, um zu prufen, ob die Datentransformation funktioniert hat.
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Losung fur Ubung 3: Neue Variable erstellen

55 data %>%

56 mutate (mng_scholz_diff
57 mng_soeder_diff
58 select(ends_with("_diff

mng_scholz_num - 3.46,
mng_soeder_num - 3.46) %>%

Ausgabe in der Console: # A tibble: 12 x 2
mng_scholz_diff mng_soeder_diff

<db 1> <db 1>
-2.46 -1.46
-0.46 -2.46
0.54 1.54
-0.46 0.54
1.54 0.54
-1.46 -1.46
-2.46 -1.46
-0.46 -2.46
0.54 1.54
-0.46 0.54
1.54 0.54
-1.46 -1.46
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o=

Wichtige Take-Aways fwiR

= select (): WahIt Spalten aus einem Datensatz aus. Kann Spalten nach
Namen oder nach einem bestimmten Muster (z.B. mit starts with,
ends with, contains)auswahlen.

= filter (): Filtert Zeilen basierend auf angegebenen Bedingungen. Kann
mehrere Bedingungen kombinieren (logisches UND: &, logisches ODER: |).

*mutate (): FUgt neue Spalten hinzu oder verandert bestehende Spalten.

M7

— ==

g T~
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